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切”式管理，在保证安全的前提下，提高用空效率，提升服

务品质。二是推动部门协同监管。明确民航、公安、市场监

督等各部门职责，探索综合监管手段，融合各方管理需求，

打通各方协同渠道，支撑各方信息共享，关注各方关注重点，

破解“不管就乱、一管就死”顽疾。三是优化飞行管理方

式。综合监管服务平台，推动监管服务“一窗办理、一网通

办”，确保各管理部门和飞行用户直观透明掌握统一的空域

使用和飞行态势，保障无人驾驶航空器飞行的便捷高效和安

全有序。

5 思考与建议

做好顶层设计。一是科学规划论证。邀请专业机构对

我市低空经济产业基础、现状和未来中期、长期发展前景进

行总体规划和科学论证，进一步明确发展思路，找准发展切

口，理清低空经济近期和中长期发展发展思路和发展目标。

二是制定实施方案。由市发展改革委牵头研究制定、由市政

府印发我市低空经济高质量发展行动方案，明确产业发展定

位，量化产业发展目标，规划各县市区差异化发展重点，围

绕产业体系建设、创新能力建设、保障体系建设、低空业态

培育和人才政策支持等方面，制定重点任务，提出落实措施，

统筹推进我市低空产业体系建设，做强做优做大低空经济。

三是制定支持政策。深入研究国家、省级低空经济发展法规

政策，学习借鉴深圳、合肥、芜湖等地发展经验，制定我市

支持低空经济高质量发展措施，通过政策扶持、资金激励、

优化配套保障等多种手段“筑巢引凤”，大力引培低空经济

企业、鼓励企业技术创新投入、拓展低空应用场景。

加强双招双引。一是招引低空企业。将低空经济企业

列为招商引资工作重点，要求各地各单位积极对接低空经济

头部市场主体，广泛联系符合我市实际需要的招商引资对

象。重点招引低空经济运营企业，补充我市在低空经济商业

运营上的短板缺项，依托场景应用的商业化运营，带动我市

低空产业链上下游企业共同发展；联系中国民航大学朝阳飞

行学院，积极招引低空飞行器驾培企业到我市开展培训业

务；结合我市传统农业大市特点，积极招引飞防植保企业。

二是培育本地主体。支持本地物流企业探索发展低空配送业

务，支持低空经济企业在我市开通通航短途运输航线；鼓励

各地各单位将公共服务和政府履职辅助性服务类低空应用

纳入本地本单位政府购买服务目录。三是培育专业人才。加

大低空领域招才引智力度，对引进的高端人才，按规定享受

高层次人才引进资助政策。

拓展场景应用。充分发挥阜阳现有民航机场、通用机

场等基础设施和周边空域限制少、全年气象气候条件好的优

势，积极探索和开发低空场景应用，推动政府部门先行先试，

鼓励本地企业在行业领域内探索开发。一是开发旅游场景。

支持具备条件的旅游景区开发低空观光体验等旅游产品，探

索和开发低空飞行旅游航线，促进低空消费。二是开发休闲

场景。充分利用我市举办跳伞项目比赛的经验和社会影响，

开发低空跳伞休闲特色项目；开发无人机编队表演等商业化

服务项目，开发航空知识讲座和航模制作体验等科普教育项

目。三是开发应急场景。加强无人机等飞行器在医疗救助、

城市消防、紧急救援等应急处置方面的推广应用，提升紧急

情况和复杂条件下的快速反应能力，加强安全保障和应急处

置能力。四是开发培训场景。依托通用机场等基础设施，开

展私用驾驶员、运动类飞机驾驶员、民用无人机操控员等执

照培训，培养低空产业飞行器操作从业人员，为各低空应用

场景积蓄人才资源。五是开发治理场景。统筹无人机等飞行

器在警务飞行、交通指挥、农药喷洒、天气作业等领域的推

广使用，推动各应用场景之间互联互通、数据共享、业务协

同，助力生产作业和公共服务，推进社会综合治理。

6 结语

低空经济被列入新质生产力重要内容，面对低空经济

这片广阔的“蓝海”，阜阳市如何“远学深圳、近学芜湖”，

通过在低空经济赛道上精准施策、持续发力，补齐我市在低

空经济设计研发、高端制造、场景应用、人才培养等方面的

短板，拉动区域经济发展。深入贯彻落实党的二十届三中全

会关于“发展通用航空和低空经济”等部署要求，抢抓安徽

省作为全国空域改革试点省份的重大机遇，将低空经济作为

我市新质生产力发展的重要领域。
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Abstract
Against the backdrop of the accelerated advancement of digital transformation, the types of risks faced by enterprises are becoming 
increasingly complex. The traditional risk identification methods that rely on manual screening and experience-based judgment are 
no longer capable of meeting the demand for risk early warning under the circumstances of massive data. Big data technology, with 
its capabilities of multi-source data integration, real-time analysis and precise modeling, provides a brand-new solution for risk 
identification. This article starts from the core principles of big data risk identification, analyzes the limitations of traditional risk 
identification, systematically expounds the key processes of model construction (data preprocessing, feature engineering, algorithm 
selection and verification), conducts application analysis in combination with three typical risk scenarios in the real estate industry: 
capital chain, compliance, and market demand, and verifies the model’s performance through actual cases. Finally, optimization 
suggestions for the implementation of the model are proposed, providing practical references for enterprises to enhance the digital 
level of risk management.
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大数据风险识别模型构建与应用
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摘　要

在数字化转型加速推进的背景下，企业面临的风险类型日益复杂，传统依赖人工排查、经验判断的风险识别方式，已难以
应对海量数据下的风险预警需求。大数据技术凭借多源数据整合、实时分析与精准建模能力，为风险识别提供了全新解决
方案。本文从大数据风险识别的核心原理出发，剖析传统风险识别的局限性，系统阐述模型构建的关键流程（数据预处
理、特征工程、算法选型与验证），结合房地产行业资金链、合规性、市场需求三类典型风险场景展开应用分析，并通过
实际案例验证模型效能，最终提出模型落地的优化建议，为企业提升风险管理数字化水平提供实践参考。
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1 引言

随着企业经营数据化程度不断提升，业务、财务、市

场等数据呈爆发式增长，这些数据中蕴含的风险信号，成为

企业提前防控风险的关键线索。风险识别作为风险管理的首

要环节，其效率与精度直接决定风险管控的成效。传统风险

识别方式存在明显短板：例如房地产企业依赖财务人员月度

汇总数据排查成本风险，不仅滞后于项目进度，还易因数

据维度单一（忽视政策、舆情等外部数据）导致风险漏判。 

大数据风险识别模型通过整合多源数据、运用算法挖掘风险

特征，可实现风险的实时预警与精准定位，尤其适配房地

产这类资金密集、周期长、受政策与市场双重影响的行业。

本文聚焦模型构建与应用，结合房地产案例探索技术落地路

径，为企业风险管理数字化转型提供可借鉴的方案。

2 大数据风险识别的核心原理与传统方式局限

2.1 核心原理
大数据风险识别的本质是“数据驱动的风险特征匹配”，

核心逻辑包含三层： 第一是多源数据整合：打破内部数据

孤岛（如房地产企业的项目资金流水、施工进度数据），融

合外部数据（政策法规、区域房价走势、项目负面舆情），

构建全面的风险分析数据集；第二是风险特征提取：从海量

数据中筛选与风险强相关的指标，例如房地产资金链风险的

核心特征可概括为“资金回笼率”“短期负债率”“融资成

本变动”；第三是算法模型预警：通过机器学习、统计分析
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等算法，以历史风险数据训练模型，实现对实时数据的风险

等级判定，形成“数据输入—模型分析—风险输出”的闭环。

2.2 传统风险识别的局限
第一是数据覆盖不全：多依赖内部财务数据，忽视外

部关键信息。例如某房地产企业未及时抓取区域“预售资金

监管收紧”政策数据，仍按原计划安排资金支出，导致项目

资金链紧张；第二是分析效率低下：人工处理数据周期长，

如房地产项目成本风险分析需 3-5 天完成，待发现超支问题

时，项目已完成 50% 施工，整改成本大幅增加；第三是风

险预警滞后：多为“事后分析”，如通过季度财务报表发现

资金流缺口，此时企业可能已面临短期偿债压力；第四是主

观误差较大：依赖人员经验判断，例如不同风控人员对“项

目合规风险”的判定标准不同，导致识别结果一致性差。

3 大数据风险识别模型的构建流程

3.1 第一步：数据预处理——保障数据质量
数据质量是模型有效性的基础，需完成三项关键工作：

第一是数据清洗：处理缺失值、异常值与重复值。例如房地

产项目数据中，“施工进度”字段存在缺失时，采用线性插

值法补全；“融资利率”出现远超行业均值的异常值，需核

实是否为紧急过桥融资（真实数据则保留标注，错误数据则

修正）；第二是数据标准化：将不同量级数据转化为统一标

准（如 [0,1] 区间），避免“项目投资额（亿元）”与“施

工人数（人）”的量级差异影响模型判断；第三是数据划分：

按 7:3比例将数据集分为“训练集”（用于模型训练）与“测

试集”（用于模型验证），确保模型具备泛化能力。

3.2 第二步：特征工程——提取风险关键指标
特征工程直接决定模型识别精度，流程如下：第一是

特征筛选：通过相关性分析、方差分析剔除弱相关特征。以

房地产合规风险为例，从“审批进度”“政策符合度”“舆

情负面次数”等 20 项指标中，筛选出 3 项核心特征；第二

是特征转换：对非数值型特征编码，如将“政策风险等级（低

/ 中 / 高）”转换为“1/2/3”的数值； 第三是特征降维：若

特征数量过多（如超过 50 项），通过主成分分析（PCA）

压缩维度，例如将“区域经济数据”（GDP、人均收入等）

降维为“区域经济活力指数”，简化模型计算。

3.3 第三步：算法选型——匹配风险场景
不同风险类型适配不同算法，需结合业务需求选择：

第一是分类算法：适用于“是否存在风险”“风险等级判定”，

常用逻辑回归、随机森林。例如房地产合规风险识别，通过

随机森林算法分析“审批完成率”“政策匹配度”，判定项

目是否存在合规风险；第二是回归算法：适用于“风险程度

量化”，如“资金缺口金额预测”，常用梯度提升树（XGBoost）。

例如房地产资金链风险预警，通过 XGBoost 算法预测未来

3 个月资金缺口；第三是算法对比：实际应用中需测试不同

算法效果，例如房地产市场需求风险识别中，随机森林算法

准确率（91%）高于逻辑回归（84%），故选择随机森林作

为核心算法。

3.4 第四步：模型训练与验证
第一是模型训练：用训练集数据训练模型，调整超参

数优化性能。例如将随机森林“决策树数量”从 100 调整

为 200，模型准确率从 88% 提升至 92%；第二是模型验证：

用测试集数据验证，核心指标包括准确率（正确识别风险

比例）、召回率（实际风险被识别比例）、F1 值（综合指

标）。例如房地产资金链模型验证结果：准确率 90%、召

回率 88%、F1 值 89%，满足企业需求；第三是模型迭代：

每季度纳入新风险数据更新模型，避免数据过时导致精度

下降。

4 大数据风险识别模型的应用——以房地产
行业为例

4.1 应用场景一：项目资金链风险识别
第一是应用逻辑：房地产项目资金链断裂是核心风险，

模型整合“预售资金回笼（日度）”“工程款支出”“融资

到账进度”“区域去化率”等数据，提取“资金回笼率”“净

现金流”“融资缺口率”3 项特征，采用 XGBoost 算法预测

未来 3 个月风险等级（低 / 中 / 高）；第二是案例应用：某

房地产企业为 12 个在建项目搭建资金链风险模型，2023 年

第三季度，模型监测到某项目“周度资金回笼率从 75% 降

至 50%”“去化周期从 6 个月延长至 8 个月”，判定风险

等级为“高”，预警“未来 2 个月将出现 4800 万元资金缺

口”。企业立即调整策略：加快尾盘推盘、申请开发贷展期，

最终避免资金链断裂，项目按期交付；第三是应用成效：风

险识别周期从“月度”缩短至“日度”，预警提前期从 1 个

月延长至 3 个月，2023 年项目资金链风险发生率同比下降

38%。

4.2 应用场景二：项目合规风险识别
第一是应用逻辑：房地产合规风险涉及土地审批、规

划建设、预售许可等环节，模型整合“政策数据（区域土地

政策、容积率要求）”“审批进度数据（许可证办理节点）”“舆

情数据（监管通报、业主投诉）”，提取“审批完成率”“政

策符合度”“负面舆情次数”3 项特征，采用随机森林算法

判定合规风险；第二是案例应用：某房地产企业在珠三角某

城市开发住宅项目，合规模型实时抓取当地“新建住宅绿

地率不得低于 35%”的政策数据，对比项目规划方案中的

“绿地率 30%”，判定风险等级为“中”，提示“需调整

规划，否则无法通过审批”。企业及时修改方案，避免项目

延期 6 个月，减少损失约 750 万元；第三是应用成效：合规

风险识别准确率从 72% 提升至 90%，合规问题整改周期缩

短 45%，2023 年因合规风险导致的项目延期次数同比下降

55%。

4.3 应用场景三：市场需求风险识别
第一是应用逻辑：市场需求波动直接影响项目销售，

模型整合“区域人口数据（常住人口、刚需人口占比）”“经


